智能金融教育部工程研究中心
2026年“揭榜挂帅”项目榜单

选题一：科技金融基础数据库建设及智能分析关键技术研究
（一）需求目标
面向科技企业识别、价值评估和融资服务中数据分散、口径不一、评价静态、融资供需匹配效率不高等问题，建设动态可持续的科技金融基础数据库以及智能评价、客户获取和服务能力，实现相关关键技术突破并开发工程化产品。具体需求目标如下：
1. 建设全国科技企业基础数据库。依法合规汇聚工商注册、招聘岗位、认定资质、投融资记录、交易发票、知识产权、司法诉讼、供应链关系等多源数据，建立科技企业识别、关键信息采集及产业图谱构建的持续更新机制，形成可追溯、可扩展、可按权限使用的科技企业基础数据库。 
2. 构建科技企业智能评价体系。结合宏观经济趋势、科技发展前沿、国家及地区政策，围绕科技企业所处产业生态位、技术创新水平、技术转化能力、市场竞争力、企业成长性、融资能力和风险状况等，构建适配不同产业、成长阶段和区域特征的科技企业智能画像及多维评价体系，重点突破产业链价值链位置识别及评价、技术壁垒及其对核心业务支撑性评价、无专利科技企业评价、技术封锁及供应链安全评价等关键问题。
3. 构建科技企业融资需求智能分析体系。基于科技企业行为序列、生命周期和产业生态变化，动态识别优质科技企业融资意愿、金额区间、期限、用途和紧迫程度，研究信贷、股权、债券、担保及政策性金融产品的协同匹配方法，形成需求发现、个性化推荐、客户维护、服务跟踪和效果反馈闭环。
4. 开发科技金融智能评价与获客服务系统。集成数据检索、企业画像、智能评分、多维对比、融资需求洞察、客户筛选、金融服务匹配等功能，形成可配置、可解释的科技金融客户获取及服务方案。
（二）考核指标
1. 数据库：科技企业主体覆盖不少于50万家；核心字段不少于80个、数据类别不少于8类、完整率不低于90%；形成数据标准和质量规则各1套。
2. 指标体系：构建不少于10个一级指标、50个二级指标、100个可计算特征，指标来源、计算过程和评价结果可追溯。
3. 智能模型：形成面向科技企业的产业链价值链位置识别、价值跟踪评分、风险监测预警、融资需求预测、金融服务组合推荐等核心模型不少于5类；核心模型AUC不低于0.85或F1值不低于0.85，相较现行业务基线的主要评价指标提升不少于5个百分点；模型结果具备影响因素说明和反馈修正机制。
4. 系统产品：建成科技金融智能评价与获客服务系统1套，提供标准接口不少于20个；系统可用性不低于99.5%，常用查询平均响应时间不超过3秒，接口调用成功率不低于99%，具备数据动态更新、评分可视化、结果实时推送、分级授权等功能。
5. 示范应用：在不少于3家商业银行、投资机构、科技服务机构或政府部门开展示范应用，落地重点企业筛选、尽职调查、风险定价、贷后监测等场景不少于4个，验证企业样本不少于2000家，相关业务处理效率提升不低于30%。
6. 其他成果产出：申请发明专利不少于2项，登记软件著作权不少于2项，形成技术标准、规范、应用指南或白皮书不少于1项。
（三）实施期限
项目实施期限为2-3年，第一年末进行中期考核。

选题二：商业银行业智能运营关键技术研究及示范应用
（一）需求目标
面向现代商业银行运营流程复杂、知识分散、跨系统协同成本高以及生成式人工智能应用可控性不足等问题，构建具备自主决策、协同执行、人机复核和持续学习能力的金融智能体生态，推动人工智能从“工具辅助”向“自主助理”升级，形成可复制、可迭代的智能运营方案，并面向科技金融等商业银行真实业务场景开展示范应用。具体需求目标如下：
1. 开展商业银行智能运营需求分析及方案设计。梳理客户服务、授信运营、支付结算、运营管理、合规审查和内部管理等核心流程，识别高频、高耗时、规则相对明确的智能化机会，形成业务蓝图、数据与系统架构、安全边界、人机协同机制和分阶段实施路线。
2. 建设具备自主决策与协同能力的金融领域多智能体系统。研究任务规划、角色分工、消息协同、工具调用、冲突消解、结果校验和人工审批技术，引入博弈论优化复杂多目标约束下的协同决策，并通过强化学习和持续环境交互动态优化策略，构建管理、执行、审核和专业智能体协同的运行框架。
3. 开发金融知识库、记忆体和工具集。研究智能体工具学习与调用能力，建立制度、产品、流程、案例等知识的采集、切分、索引、更新和权限治理机制，形成短期记忆、长期记忆和个性化服务记忆，支持智能体按权限学习、选择并调用行内外系统工具。
4. 开展面向科技金融场景的智能运营示范应用。围绕商业银行当前科技金融等真实业务中智能客服辅助、运营工单处理、授信材料审核、动态定价、风险审批、产品营销和合规检查场景，形成从需求配置、测试评估、上线应用到持续优化的实施方法，沉淀可复用的智能体模板和流程资产。
（二）考核指标
1. 需求与方案：形成商业银行等金融机构的智能运营需求分析报告、总体方案和实施路线图各1份；梳理业务流程不少于30个、优先应用场景不少于10个，建立覆盖功能、效率、准确性、安全性和用户体验的统一评测基准。
2. 多智能体能力：建成金融多智能体系统1套，配置可复用专业智能体不少于8个、协同流程模板不少于10个、标准工具不少于30个，接入业务或管理系统接口不少于15个，至少形成2类基于博弈论或强化学习的协同决策策略。
3. 知识与记忆：形成可按权限检索的有效知识片段不少于20万条，核心知识更新周期不超过1个工作日；在约定测试集上，检索Top-5召回率不低于90%，关键结论引用来源可追溯率达到100%，长短期和个性化记忆均具备隔离、更新、遗忘和用户授权控制机制。
4. 任务质量：在经业务方确认的测试集上，端到端任务完成率不低于85%，工具调用成功率不低于95%，关键事实准确率不低于90%；涉及资金、客户权益、授信结论或监管报送的高风险操作人工复核和审计留痕率达到100%。
5. 系统性能：核心服务可用性不低于99.5%，除长流程任务外的交互请求P95响应时间不超过10秒，支持不少于100个并发用户；具备智能体运行监控、调用链追踪、成本统计、版本管理和异常回退。
6. 示范应用：在不少于2家商业银行（或其它类型金融机构）开展应用示范，落地业务流程不少于4个；典型流程平均处理时长降低不低于30%，重复性人工操作量降低不低于20%，动态定价、风险审批或运营调度等复杂协同任务的综合业务指标较单智能体或规则基线改善不低于15%，业务用户满意度不低于85%。
7. 其他成果产出：形成需求分析、系统设计和示范应用报告不少于3份；申请发明专利不少于2项，登记软件著作权不少于3项，形成技术标准、规范、应用指南或白皮书不少于2项。
（三）实施期限
项目实施期限为2-3年，第一年末进行中期考核。

选题三：金融机构风险智能监测关键技术研究及示范应用
（一）需求目标
面向金融机构模型风险、跨境舆情风险和供应链信贷风险识别不及时、数据协同不足、预警结果难解释等问题，研究多源数据驱动的风险诊断、监测、预警和处置技术，形成可在金融机构落地的智能风险监测方案。具体需求目标如下：
1. 开展现代商业银行等金融机构的风控模型诊断及特征库构建。利用金融机构最新业务数据诊断存量模型瓶颈并提升效果，围绕数据漂移、变量稳定性、策略命中和模型表现建立评估体系；建设覆盖核心业务的全维特征库和高并发特征工厂，打通“数据反馈—模型诊断—策略调优—上线验证”的全生命周期闭环。
2. 开发金融机构海外舆情动态监测系统。面向全球多语种新闻、社交媒体、论坛、监管公告和市场信息，研究跨语言跨文化语义识别、叙事风险分析、超图传播建模和政策冲击推演方法，追踪海外舆情向金融、能源、粮食及供应链领域的输入性风险传导，形成从国际局势感知到预警和决策支持的全链条能力。
3. 开发基于物流大数据的信贷风控模型。融合人资、薪酬社保、派单履约、网点经营、金融申请和银行回流等数据，构建直营员工、网点经营主体和一线从业者动态画像；研究异构时序数据语义对齐、流式特征服务、因果特征筛选、异质图建模、风险漂移监测及协同推理，支持贷前、贷中和贷后全周期风控。
4. 建设金融机构风险智能监测平台。集成模型诊断、特征管理、海外舆情监测、物流信贷风控、自动化AB测试、灰度发布、风险工单和可视化分析等功能，形成风险发现、研判、推送、处置、数据回流和复盘闭环，并在金融机构及物流企业开展示范应用。
（二）考核指标
1. 模型诊断与特征库：诊断工具支持评分卡、树模型、集成学习、深度学习等不少于5类模型，覆盖稳定性、区分度、校准度、公平性、可解释性和数据漂移等不少于6类诊断维度；形成可复用核心及衍生特征不少于1000个，实现特征血缘追踪、标准化抽取和服务化调用。
2. 诊断性能：在不少于20个模型实例或版本上完成验证，数据漂移和性能劣化识别召回率不低于90%，问题定位准确率不低于85%；新模型调优及上线周期较原流程缩短不低于30%，诊断和处置留痕率达到100%。
3. 海外舆情监测：覆盖不少于100个国家和地区、10种语言，具备日均不少于1亿条数据的处理能力；数据采集平均时延不超过5分钟，情感分析准确率不低于90%，重大风险预警准确率不低于90%。
4. 物流信贷风控：形成不少于100万条经脱敏授权的物流与经营样本记录，覆盖员工、网点经营主体或一线从业人员不少于7万名（户）；核心违约风险模型在跨期测试集上的AUC不低于0.85、KS值不低于0.35，较不使用物流数据的业务基线AUC提升不少于5%。
5. 系统平台：建成风险智能监测平台1套，覆盖模型风险、海外舆情风险和物流信贷风险不少于3类场景；系统可用性不低于99.5%，接口调用成功率不低于99%，预警信息、模型版本、处置意见和复盘结论可追溯。
6. 示范应用：在不少于2家金融机构、1家物流公司和1家监管部门开展验证，落地场景不少于4个；完成不少于20起国际风险事件回溯验证；典型模型审查或风险研判效率提升不低于30%。
7. 其他成果产出：形成风险模型诊断、海外舆情监测和物流信贷风控研究报告不少于3份；申请发明专利不少于2项，登记软件著作权不少于3项，形成技术标准、规范、应用指南或白皮书不少于2项。
（三）实施期限
项目实施期限为2-3年，第一年末进行中期考核。

选题四：智能金融新型数据分析与运用的底层技术研究
（一）需求目标
面向音频、视频、卫星遥感及高频市场数据等新型金融数据规模大、维度高、噪声强、模态差异大和计算成本高等问题，研究数据采集治理、多模态表征、高维分析与高性能计算关键技术，形成可支撑复杂金融建模的通用底座。具体需求目标如下：
1. 研究新型金融数据采集及噪声识别与清洗方法。面向音频、视频、文本、卫星遥感和高频时序数据，建立合规采集、数据溯源、时间与实体对齐、质量评价、噪声检测、缺失修复和异常处理流程，形成可复用的数据治理组件。
2. 研究高频高维多模态金融数据的特征提取、高阶收敛与降维分析方法。开展跨模态对齐、时空表征、稀疏建模、稳健估计、因果特征筛选和可解释降维研究，提高模型在非平稳、小样本和分布漂移条件下的稳定性与泛化能力。
3. 搭建支持高维金融问题求解和复杂金融市场建模的高性能计算底座。研究CPU/GPU异构计算、分布式数据处理、并行训练、任务调度、资源弹性和模型服务技术，支持风险计量、市场微观结构分析、资产定价和经济预测等任务。
（二）考核指标
1. 数据集建设：在取得合法来源和授权的前提下，形成覆盖音频、视频、卫星遥感、高频时序等不少于4种模态的研究数据集，数据总量不少于10TB，有效标注或弱标注样本不少于100万条，数据来源和处理过程可追溯率达到100%。
2. 数据治理：形成数据质量规则不少于100条、可复用采集与清洗组件不少于10个；在约定噪声测试集上，噪声或异常识别F1值不低于0.90，清洗后关键字段有效完整率不低于95%。
3. 算法成果：形成跨模态对齐、特征提取、降维、高阶优化、异常检测和融合建模等算法模块不少于6个；针对高维任务实现特征维度压缩不低于90%，下游核心指标下降不超过2个百分点；在同等硬件和精度条件下，核心算法训练或求解效率较基线提升不低于2倍。
4. 计算底座：建成异构高性能计算与模型服务平台1套；在不少于8个计算节点的验收环境中，相对单节点的并行加速比不低于5，资源并行效率不低于70%，批处理作业成功率不低于98%，核心服务可用性不低于99%。
5. 其他成果产出：申请发明专利不少于2项，登记软件著作权不少于2项，形成技术标准、规范、应用指南或白皮书不少于1项。
（三）实施期限
项目实施期限为2-3年，第一年末进行中期考核。
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